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［１２］ＫｗｏｎｇＲＨ，ＪｏｈｎｓｔｏｎＥＷ．ＡｖａｒｉａｂｌｅｓｔｅｐｓｉｚｅＬＭＳａｌｇｏｒｉｔｈｍ［Ｊ］．

犐犈犈犈犜狉犪狀狊．狅狀犛犻犵狀犪犾犘狉狅犮犲狊狊犻狀犵，１９９２，４０（７）：１６３３ １６４２．
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ａｌｇｏｒｉｔｈｍ：ａｎａｌｙｓｉｓａｎｄｓｉｍｕｌａｔｉｏｎｓ［Ｊ］．犐犈犈犈犜狉犪狀狊．狅狀犛犻犵

狀犪犾犘狉狅犮犲狊狊犻狀犵，１９９７，４５（３）：６３１ ６３９．

［１４］ＭａｔｈｅｗｓＶＪ，ＸｉｅＺＨ．Ａｓｔｏｃｈａｓｔｉｃｇｒａｄｉｅｎｔａｄａｐｔｉｖｅｆｉｌｔｅｒ

ｗｉｔｈｇｒａｄｉｅｎｔａｄａｐｔｉｖｅｓｔｅｐｓｉｚｅ［Ｊ］．犐犈犈犈犜狉犪狀狊．狅狀犛犻犵狀犪犾

犘狉狅犮犲狊狊犻狀犵，１９９３，４１（６）：２０７５ ２０８７．

［１５］ＡｎｇＷＰ，ＦａｒｈａｎｇＢｏｒｏｕｊｅｎｙＢ．Ａｎｅｗｃｌａｓｓｏｆｇｒａｄｉｅｎｔａｄａｐ

ｔｉｖｅｓｔｅｐｓｉｚｅＬＭＳａｌｇｏｒｉｔｈｍｓ［Ｊ］．犐犈犈犈犜狉犪狀狊．狅狀犛犻犵狀犪犾

犘狉狅犮犲狊狊犻狀犵，２００１，４９（４）：８０５ ８１０．
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