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［Ｊ］．犜犺犲犐狀狋犲狉狀犪狋犻狅狀犪犾犑狅狌狉狀犪犾狅狀犞犲狉狔犔犪狉犵犲犇犪狋犪犅犪狊犲狊，

２００７，１６（４）：５０７ ５２１．

［９］ＺｈａｏＺＹ，ＺｈｏｎｇＰ，ＺｈａｏＹＨ．ＬｅａｒｎｉｎｇＳＶＭ ｗｉｔｈｗｅｉｇｈｔｅｄ

ｍａｘｉｍｕｍｍａｒｇｉｎｃｒｉｔｅｒｉｏｎｆｏｒｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎｏｆｉｍｂａｌａｎｃｅｄｄａｔａ

［Ｊ］．犕犪狋犺犲犿犪狋犻犮犪犾犪狀犱犆狅犿狆狌狋犲狉犕狅犱犲犾犾犻狀犵，２０１１，５４（３ ４）：

１０９３ １０９９．

［１０］ＨａｎＨ，ＷａｎｇＷ，ＭａｏＢ．Ｂｏｒｄｅｒｌｉｎｅｓｍｏｔｅ：ａｎｅｗｏｖｅｒｓａｍ

ｐｌｉｎｇｍｅｔｈｏｄｉｎｉｍｂａｌａｎｃｅｄｄａｔａｓｅｔｓｌｅａｒｎｉｎｇ［Ｃ］∥犘狉狅犮．狅犳

狋犺犲犐狀狋犲狉狀犪狋犻狅狀犪犾犆狅狀犳犲狉犲狀犮犲狅狀犐狀狋犲犾犾犻犵犲狀狋犆狅犿狆狌狋犻狀犵，２００５：

８７８ ８８７．

［１１］ＬｉｕＹ，ＹｕＸＨ，ＨｕａｎｇＸＪ．Ｃｏｍｂｉｎｉｎｇｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｓａｍｐｌｉｎｇ
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犐狀犳狅狉犿犪狋犻狅狀犘狉狅犮犲狊狊犻狀犵犪狀犱犕犪狀犪犵犲犿犲狀狋，２０１１，４７（４）：６１７
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狋犲犿狊，２０１０，２５（１）：１ ２０．
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