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，
�á
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，
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3���aé

，
4î·Måÿ3�ＡＭＢＤＭＩlＳＶＭ
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，
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，
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，
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。
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：
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]^１　¡�ｂｏｏｔｓｔｒａｐ�âQÒªN犔 R¨×S
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。
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Ì

，
ÚÛåRó¸*À�

，
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。

]^３　�QR/´�lãä*×ãäåRＳＶＭ，�
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。

]^４　�W$â4/´ÛQRó¸*À��

，
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。
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aïn×�犆犛。

]^６　IW$â4º»ÛÇÌ�lQRó¸*À

�

，
�犆犛/�Îl3ＳＶＭ �W$×ë&aï

，
Þ�áB
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。
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。
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。
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（
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¿¬5１�6

。
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Ｇｌａｓｓ ２１４ － １０ ７

Ｓｏｙｂｅａｎ ３０７ － ３５ １９

Ｅｃｏｌｉ ３３６ － ８ ８

Ｉｏｎｏｓｐｈｅｒｅ ３５１ － ３４ ２

Ｓｅｇｍｅｎｔ ２３１０ － １９ ７

Ｗａｖｅｆｏｒｍ ３０００ ２０００ ２１ ３

Ｓａｔｉｍａｇｅ ４４３５ ２０００ ３６ ６

　　W$×/lmn１／２��W$
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。
�5/
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，
ç¬A�ø

：
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。
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S�)ÑÒＢＡＭＢＤＭＩlg[

，
�sömn× ＵＣＩ

�ë&]�

，
H(Caïn

（ｓｉｎｇｌｅ）mo�lＢａｇｇｉｎｇ×t
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。
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aï��c¿Þ�Ey¦T�)

，
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Ò�ØÑ�¥ÒuS０．９５laï��c�¥���SF

¾Éã
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：
!åpaSé�3aïnA４ÿ

ÑÒlaïÈY§¨

；
!Npa6M×t¨×(×tÈY

��l¸$

。

]�/�ＳＶＭSaïn

，
�AＰＲＴｏｏｌ（ｈｔｔｐ：∥ｗｗｗ．

ｐｒｔｏｏｌｓ．ｏｒｇ）&/�

，
Þ�è;áýRm

（ｐｏｌｙｎｏｍｉａｌ）l
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ÑÒ3� Ｍａｔｌａｂ７．１０（Ｒ２０１０ａ）]t
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３．２．１　¾+Gm�ØF?m�¨t«è
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，
ë&１０Å]�

，
�®Éãp

１０Å]�lu½C
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]�/ãä*×¨×Á�ãä×¨

×

，
3aïnmp２５。]�Éã¬5２�6
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h２　４ijX8GHÁ�íð

（
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ＳｉｎｇｌｅＳＶＭ ＢａｇｇｉｎｇＳＶＭ ＡＢＳＶＭ ＢＡＭＢＤＭＩ

Ｓｏｎａｒ ８５．４０±３．８５８５．４６±３．５６８６．５２±３．２４８７．４５±３．１２

Ｇｌａｓｓ ８０．２８±３．０８８０．１９±２．９９８１．４２±３．０５８２．５７±２．８６

Ｓｏｙｂｅａｎ ９１．８６±３．５２９２．４７±３．４１９３．０５±３．２６９４．２５±２．９８

Ｅｃｏｌｉ ８０．６６±２．３４８１．０２±２．５６８１．９８±２．４７８２．５３±２．８４

Ｉｏｎｏｓｐｈｅｒｅ９２．３２±２．４０９２．２４±２．１２９２．８４±１．９５９３．６２±２．０１
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Ä¨ＳｉｎｇｌｅＳＶＭ ÑÒ·XlöY$�

（
�

Ｓｏｎａｒmn×�Ä%·18０．０６％），�\
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，
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犃犿犲狉犻犮犪狀犃狊狊狅犮犻犪狋犻狅狀犳狅狉 犃狉狋犻犳犻犮犻犪犾犐狀狋犲犾犾犻犵犲狀犮犲，１９９９：３７９
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