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未知环境中多犃犵犲狀狋自主协作规划策略
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　　摘　要：针对多智能体（Ａｇｅｎｔ）系统在未知环境中自主协作规划存在任务死锁及协作效率不高的问题，提出

一种基于改进蚁群算法的多Ａｇｅｎｔ协作策略，并用于多Ａｇｅｎｔ协作搬运中。该方法将Ａｇｅｎｔ所处位置和目标任

务之间的距离以及信息素控制因子引入蚁群算法。实验结果表明，该方法相比没有引入距离因子的协作方法，协

作效率更高；相比没有引入控制因子的协作方法，可有效防止任务死锁发生。

关键词：多智能体；未知环境；协作；蚁群算法；任务死锁

中图分类号：ＴＰ２４２　　　　文献标志码：Ａ　　　　犇犗犐：１０．３９６９／ｊ．ｉｓｓｎ．１００１５０６Ｘ．２０１３．０２．１８

犕狌犾狋犻犃犵犲狀狋犪狌狋狅狀狅犿狅狌狊犮狅狅狆犲狉犪狋犻狅狀狆犾犪狀狀犻狀犵狊狋狉犪狋犲犵狔犻狀狌狀犽狀狅狑狀犲狀狏犻狉狅狀犿犲狀狋

ＴＡＮＧＸｉａｎｌｕｎ，ＬＩＹａｎａｎ，ＦＡＮＺｈｅｎｇ
（犓犲狔犔犪犫狅狉犪狋狅狉狔狅犳犐狀犱狌狊狋狉犻犪犾犐狀狋犲狉狀犲狋狅犳犜犺犻狀犵狊牔 犖犲狋狑狅狉犽犲犱犆狅狀狋狉狅犾，犕犻狀犻狊狋狉狔狅犳犈犱狌犮犪狋犻狅狀，

犆犺狅狀犵狇犻狀犵犝狀犻狏犲狉狊犻狋狔狅犳犘狅狊狋狊犪狀犱犜犲犾犲犮狅犿犿狌狀犻犮犪狋犻狅狀狊，犆犺狅狀犵狇犻狀犵４０００６５，犆犺犻狀犪）

　　犃犫狊狋狉犪犮狋：ＡｍｕｌｔｉＡｇｅｎｔｃｏｏｐｅｒａｔｉｏｎｓｔｒａｔｅｇｙｂａｓｅｄｏｎｔｈｅｉｍｐｒｏｖｅｄａｎｔａｌｇｏｒｉｔｈｍｉｓｐｒｏｐｏｓｅｄｆｏｒｓｏｌｖｉｎｇ

ｔｈｅｐｒｏｂｌｅｍｓｏｆｔａｓｋｄｅａｄｌｏｃｋａｎｄｌｏｗｃｏｏｐｅｒａｔｉｏｎｅｆｆｉｃｉｅｎｃｙｗｈｅｎｔｈｅｍｕｌｔｉＡｇｅｎｔｓｙｓｔｅｍｗｏｒｋｓｉｎｕｎｋｎｏｗｎ

ｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔ，ｔｈｅｎｔｈｅｍｅｔｈｏｄｉｓａｐｐｌｉｅｄｔｏｍｕｌｔｉＡｇｅｎｔｃｏｏｐｅｒａｔｉｖｅｔｒａｎｓｐｏｒｔａｔｉｏｎ．Ｔｈｅｄｉｓｔａｎｃｅｂｅｔｗｅｅｎｔｈｅ

Ａｇｅｎｔ’ｓｐｏｓｉｔｉｏｎａｎｄｔｈｅｔａｓｋ’ｓｐｏｓｉｔｉｏｎａｎｄｔｈｅｐｈｅｒｏｍｏｎｅｃｏｎｔｒｏｌｆａｃｔｏｒａｒｅｉｎｔｒｏｄｕｃｅｄｉｎｔｈｅａｎｔｃｏｌｏｎｙａｌｇｏ

ｒｉｔｈｍ．Ｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔａｌｒｅｓｕｌｔｓｓｈｏｗｔｈａｔｔｈｅｃｏｏｐｅｒａｔｉｏｎｅｆｆｉｃｉｅｎｃｙｏｆｔｈｉｓｍｅｔｈｏｄｉｓｈｉｇｈｅｒｔｈａｎｔｈｏｓｅｏｎｅｓｗｉｔｈ

ｏｕｔｃｏｎｓｉｄｅｒｉｎｇｔｈｅｄｉｓｔａｎｃｅｆａｃｔｏｒ，ａｎｄｃａｎａｖｏｉｄｔａｓｋｄｅａｄｌｏｃｋｍｏｒｅｅｆｆｅｃｔｉｖｅｌｙｔｈａｎｔｈｏｓｅｏｎｅｓｗｉｔｈｏｕｔｔｈｅ

ｔａｓｋｐｈｅｒｏｍｏｎｅｃｏｎｔｒｏｌｆａｃｔｏｒ．

犓犲狔狑狅狉犱狊：ｍｕｌｔｉＡｇｅｎｔ；ｕｎｋｎｏｗｎｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔ；ｃｏｏｐｅｒａｔｉｏｎ；ａｎｔａｌｇｏｒｉｔｈｍ；ｔａｓｋｄｅａｄｌｏｃｋ

０　引　言

　　智能体（Ａｇｅｎｔ）可以很好地解决一些简单的问题。但

是随着问题复杂性的提高，任务会在时间和空间上超出单

个Ａｇｅｎｔ的能力范围，于是多智能体系统（ｍｕｌｔｉＡｇｅｎｔｓｙｓ

ｔｅｍ，ＭＡＳ）被提出来了。然而在 ＭＡＳ中只依靠个体Ａｇｅｎｔ

在解决问题时是不完整、不科学、不经济的，因此协作则成

为 ＭＡＳ的必不可少的行为，协作同样也是 ＭＡＳ的需要解

决的关键问题［１５］。

多Ａｇｅｎｔ协作的研究平台很多，如机器人足球、编队、

搬运问题等［６８］。其中，机器人足球涉及合作和对抗关系，

由于本身的规则较多，增加了问题的复杂性；编队侧重团队

合作，不涉及对抗关系；搬运问题涉及 Ａｇｅｎｔ之间的合作，

而且本身规则约束少，能够使许多复杂的概念具体化。在

较复杂的场合下，如机器人协作搬运、运输和救援等［９１０］，

一般涉及多Ａｇｅｎｔ系统的多项技术，如多 Ａｇｅｎｔ之间的合

作与对抗、多 Ａｇｅｎｔ编队控制
［１１］等，因此受到很多学者的

青睐。搬运问题的这些特点使其对多Ａｇｅｎｔ系统的研究直

接方便，在问题的说明上很具代表性，且具有较大的研究

空间。

ＭＡＳ中的Ａｇｅｎｔ在未知环境中的协作规划具有很重

要的意义。自主协作规划也就是由系统自主地对人物做出

分配和制定出完成任务的 Ａｇｅｎｔ的数量。在很多情况下，

这些协作规划的功能是很有必要的，例如搬运、月球探测

等。同时这也是 ＭＡＳ对环境适应性的评判标准之一。

本文针对未知环境下多Ａｇｅｎｔ协作搬运中的自主协作

规划进行研究。搬运问题具体实现中存在两个突出问题，

即如何让Ａｇｅｎｔ放弃那些搬不动的箱子即任务死锁以及如

何提高Ａｇｅｎｔ搬箱子效率。文献［１２］提出的仿生算法即蚁

群算法为解决上述问题提供了理论支持。文献［１３］将蚁群

算法引入多机器人协作问题中，并对可能出现的任务死锁

问题提出了规避算法。文献［１４］提出了将信息素“置零”的

更快地检测到死锁并采取规避策略的协作方法。以上方法

虽然能够解决任务死锁问题，但离目标任务较近的处于空
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闲状态的Ａｇｅｎｔ很可能由于信息素不够选择概率低而放弃

执行此目标任务，所以协作效率不高。针对该问题，本文将

Ａｇｅｎｔ所处位置和目标任务之间的距离以及信息素控制因

子引入蚁群算法并用于多Ａｇｅｎｔ协作搬运中。实验结果表

明，该方法在多Ａｇｅｎｔ协作搬运中既能有效解决任务死锁

问题又能显著提高搬运效率。

１　基本蚁群算法

蚁群算法是仿真自然界中蚁群寻找从蚂蚁窝到食物源

目的地之间最短路径的一种随机的搜索的算法。文献［１２］

在提出该算法的时候，利用了蚁群寻找食物的优化过程与

著名的旅行商问题（ｔｒａｖｅｌｉｎｇｓａｌｅｓｍａｎｐｒｏｂｌｅｍ，ＴＳＰ）
［１５］之

间的一定的相似性，通过人工地模拟蚂蚁找寻食物的行为

过程来求解ＴＳＰ。

令犿为蚁群中的蚂蚁的数量，犫犻（狋）表示在狋时刻位于

城市犻的蚂蚁的数量，τ犻犼（狋）表示在狋时刻从犻到犼即犻犼连

线上的信息素的量。在初始时刻，将犿 只蚂蚁随机地放

到狀座城市上，此时设置各路径上的初始信息量的值都为

τ犻犼（０）＝犆（犆为常数）。然后每只蚂蚁根据路径上残留的信

息素的量独立自主地选择所要转移的下一个城市。在时刻

狋，蚂蚁犽从城市犻转移到下一个城市犼的概率定义为

犘犽犻犼 ＝

τ
α
犻犼
（狋）η

β
犻犼
（狋）

∑
犾∈犪犾犾狅狑犲犱犽

τ
α
犻犾（狋）η

β
犻犾（狋）

，犼∈犪犾犾狅狑犲犱犽

０，

烅

烄

烆 其他

（１）

式中，犪犾犾狅狑犲犱犽＝｛０，１，２，…，狀－１｝－狋犪犫狌犽 表示蚂蚁犽下一

步可以选择转移的所有城市集，列表狋犪犫狌犽 则是记录下了此

蚂蚁犽所走过的所有城市集，当所有狀个城市都加入到了

狋犪犫狌犽 中时候，则可认为蚂蚁犽完成了一次城市循环，这个

时候蚂蚁犽所访问所有城市的过程中所走过的路径就是问

题的一个解；η犻犼作为启发式因子，用来表示蚂蚁从城市犻转

移到城市犼的期望的高低，在蚁群算法中，η犻犼通常情况下可

以取值为城市犻犼之间距离的倒数；α和β分别表示为路径

犻犼上的信息素的量和启发因子的重要程度。

当蚂蚁完成了一次循环后，相应的此路径的信息素浓

度根据式（２）进行更新。

τ犻犼（狋＋１）＝ρτ犻犼（狋）＋Δτ犻犼，ρ∈ （０，１）

Δτ犻犼 ＝∑
犿

犽＝１

Δτ
犽
犻

烅

烄

烆 犼

（２）

式中，ρ表示为残留信息素的保留部分的程度，相应的１－ρ
可以表示为信息素的挥发程度；Δτ犻犼表示为在此次循环路径

上的信息素的增量值；Δτ
犽
犻犼
可以表示为第犽只蚂蚁在本次路

径循环中存留在路径犻犼上的信息量的值。假如蚂蚁犽并没

有经过路径犻犼，那么Δτ
犽
犻犼
的值可认为为零，于是Δτ

犽
犻犼
表示为

Δτ
犽
犻犼 ＝

犙
犔犽
， 第犽只蚂蚁经过路径犻犼

０，
烅

烄

烆 其他

（３）

式中，犙为常数；犔犽 表示第犽只蚂蚁在此次路径循环的过程

中所走过的路径的长度的值。

２　基于蚁群算法的多犃犵犲狀狋协作策略

２．１　多犃犵犲狀狋通信方式

黑板模型是为了解决分布在不同环境下多个主体协作

完成目标任务的分布和并行计算模型。该模型能够实现异

构知识源的集成，是 Ａｇｅｎｔ请求或者信息共享的主要通信

模式。它管理一个Ａｇｅｎｔ通信讨论区，其他Ａｇｅｎｔ将需要

共享的信息写入到讨论区中以实现信息的共享。黑板模型

可以为Ａｇｅｎｔ通信模型提供如下条件：Ａｇｅｎｔ的并发控制、

Ａｇｅｎｔ的交互、Ａｇｅｎｔ的实时控制等。即：在 ＭＡＳ中的每

一个Ａｇｅｎｔ都会按照一定的时间间隔从“黑板”中获取所感

兴趣、于自己有利的信息，同样，Ａｇｅｎｔ也会把自己的一些

信息简单地放到“黑板”中去。这样 ＭＡＳ中的Ａｇｅｎｔ就可

以通过“黑板”系统达到信息共享的目的。

本实验中采用的是“黑板原理”的通信方式，这一方法

具有高灵活、强鲁棒性等特点，并且不会由于个体或者是局

部的失误影响到系统的全局性能。

２．２　多犃犵犲狀狋协作策略

设狀个Ａｇｅｎｔ进入到一个包含着犿 件未完成任务的

未知区域中。这些 Ａｇｅｎｔ首先要进行独立的任务搜寻，即

所有Ａｇｅｎｔ都在这个未知区域中随机游荡着搜寻未完成的

任务。在开始时刻对应于所有未完成的任务犼（犼＝１，２，

…，犿）的“激素”τ犼 为零。

若Ａｇｅｎｔ犻（犻＝１，２，…，狀）发现未完成任务犼时，

Ａｇｅｎｔ试着自己完成这一任务犼。如成功完成了任务则

Ａｇｅｎｔ犻将任务犼已完成情况写到“黑板”上；如不成功，它

则将任务犼的相关信息（如位置）存到“黑板”系统上，来“告

诉”其他空闲的Ａｇｅｎｔ，并将任务犼相对应的信息素的量τ犼

赋予一个大于零的值，于是

τ犼 ＝Δτ＞０ （４）

　　同时，Ａｇｅｎｔ犻在任务犼处等待一段时间。

若Ａｇｅｎｔ犻没有发现未完成的任务，即它处于没有执行

任何任务的“空闲”状态的时候，它则每当间隔一段时间就

在“黑板”上的任务相关区域进行任务搜索。如果没有发现

任何一件任务的信息素的值大于零，那么它将继续在此未

知区域中随机游荡搜索任务。如果发现了有犽件任务的信

息素的τ狊（狊＝１，２，…，犽）值大于零，则计算与任务狊相关的

概率为

狆犻狊 ＝
（τ狊）

α

∑
犽

狊＝１

（τ狊）
α

，狊＝１，２，…，犽 （５）

　　Ａｇｅｎｔ犻在下一步以概率狆犻狊选择任务狊，表示为

狆（狊＝０→狊＝１）＝狆犻狊 （６）

　　若Ａｇｅｎｔ犻发现任务狊并执行，且Ａｇｅｎｔ能够独自完成

此任务狊，或可以与在狊处等待的其他 Ａｇｅｎｔ一起完成任

务，则Ａｇｅｎｔ将黑板上与此任务狊对应的信息素τ狊的值，置
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成零。这样做的目的是避免其他Ａｇｅｎｔ受到错误任务信息

的指导，仍然继续向狊所在的区域靠拢，造成资源的浪费，

并且太多的Ａｇｅｎｔ聚集在同一个区域很有可能会造成一定

的运动阻塞。若Ａｇｅｎｔ犻未能完成或与在狊处等待的其他

Ａｇｅｎｔ一起仍然没有完成此任务，则此任务的信息素的τ狊

值继续保持大于零的数。如果在多个Ａｇｅｎｔ参与协作的情

况下仍不能完成，则将τ狊更新为

τ狊 ＝τ狊＋犺τ （７）

式中，犺τ是增加的“激素”浓度，犺是参与协作的 Ａｇｅｎｔ数

量。以此来吸引更多的Ａｇｅｎｔ参与协作。

３　引入距离因子和控制因子的改进蚁群算法

当Ａｇｅｎｔ执行与一件超出自己能力的任务，同时不再

被其他任务所吸引，则定义这个Ａｇｅｎｔ陷入任务死锁。

基本蚁群算法可以较好地完成多Ａｇｅｎｔ的协作，但是，

通过仿真发现基本蚁群算法用于多智能体的协作会出现

任务死锁现象。一个任务的完成难度很大，以致所有的智

能体Ａｇｅｎｔ协作也无法完成，此时如果不跳出死锁，则多

智能体的协作会陷入一种死循环状态，即上面所说的任务

死锁。为了防止任务死锁的发生，本文改进蚁群算法，引

入Ａｇｅｎｔ所处位置和目标任务之间的距离和自适应控制

因子，使得个体Ａｇｅｎｔ具备摆脱任务死锁继续完成其他任

务的能力。

算法实现的思路是：若处于空闲状态的个体Ａｇｅｎｔ犻发

现仿真环境中存在着犽件任务，且这些任务的信息素浓度

都为大于零的值，分别为τ狊（狊＝１，２，…，犽），于是计算与这

些任务相关的概率为

狆犻狊 ＝
（τ犻狊）

α（η犻狊）
β

∑
犽

狊＝１

（τ犻狊）
α（η犻狊）

β

（８）

式中，τ犻狊是Ａｇｅｎｔ犻所感触到的“激素”浓度，初始化τ犻狊＝τ狊；

η犻狊＝
１

犱犻狊
为距离因子，犱犻狊为Ａｇｅｎｔ犻和任务犛 之间的欧氏距

离。Ａｇｅｎｔ犻在下一步以概率狆犻狊选择任务犛，即

狆（狊＝０→狊＝１）＝狆犻狊 （９）

　　设Ａｇｅｎｔ完成任务所需要的时间为犜，经过时间犜后，

Ａｇｅｎｔ犻若未能完成任务狊，则放弃狊，重新进行选择，引入控

制因子λ，修改τ犻狊为

τ犻狊 ＝λτ犻狊 （１０）

λ＝１－
狀狋－１

狀
（１１）

式中，狀狋为参与该任务的 Ａｇｅｎｔ数量；狀为 Ａｇｅｎｔ的总数

量。可以看出，当Ａｇｅｎｔ发生任务死锁时，狀狋＝狀＋１，λ＝０，

τ犻狊＝０，狆犻狊＝０。这就使得Ａｇｅｎｔ犻放弃任务狊而执行其他任

务变成可能。

由式（８）可知，处于空闲状态的Ａｇｅｎｔ离目标任务较近

信息素高选择概率大使执行此目标任务的可能性增大，提

高了协作效率。

４　实验及结果分析

４．１　搬运问题

搬运问题即一群Ａｇｅｎｔ协作搬运未知环境中的若干箱

子，该问题描述的是在一未知的二维网格世界中，犖 个

Ａｇｅｎｔ协作搬运犕 个箱子，每个Ａｇｅｎｔ在一个时间单位内

只能横向或者纵向移动一个网格，箱子随机摆放，且不允许

两个Ａｇｅｎｔ或箱子占据相同位置，最终搬运成功是指多个

Ａｇｅｎｔ通过协作将全部箱子运完（搬不动则放弃）。

在搬运问题中可以设置的参数如下：成功搬运箱子、搬

运区域大小和形状、Ａｇｅｎｔ的移动规则、所能探测到的范

围、Ａｇｅｎｔ之间是否能够通信以及通信的方式。

４．２　搬运问题的参数及任务的描述

根据以上所述，现将参数设定如下：①成功搬运箱子。

在本文中成功搬运箱子的定义为把区域中的所有箱子全部

搬完（死锁例外）。②搬运区域的大小和形状。本文中定义

的区域是一个封闭的二维栅格结构的工作区域，该区域的

大小为８００ｃｍ×６００ｃｍ，形状为１ｃｍ×１ｃｍ的方格，在该

工作区域中有３个Ａｇｅｎｔ，４个箱子，每个Ａｇｅｎｔ占据２０个

方格，每个箱子占据２０个方格。③Ａｇｅｎｔ的移动规则。搬

运者Ａｇｅｎｔ和箱子的初始位置是随机的。搬运者Ａｇｅｎｔ的

移动方式是可以横纵向移动也可延对角线移动，且所有

Ａｇｅｎｔ每次移动的距离都只有２０格。④所能探测到的目标

及范围。对于搬运者 Ａｇｅｎｔ来说，本文设定它所能探测到

的范围是５０个格。⑤搬运者之间是否能够通信以及通信

的方式。搬运者Ａｇｅｎｔ最初的运动方式是随机的，在搬运

者Ａｇｅｎｔ探测到箱子时，搬运者 Ａｇｅｎｔ之间开始通过协作

来搬运箱子。

４．３　协作搬运问题仿真

仿真环境为８００ｃｍ×６００ｃｍ的世界，如图１所示。世

界中分布着４个箱子，质量分别为１ｋｇ、３ｋｇ、５ｋｇ和７ｋｇ。

有３个Ａｇｅｎｔ参与搬运任务，在世界中找到这些箱子并搬

运回家。家的区域如图１左上角 Ｈｏｍｅ区域。

图１　协作搬运的初始界面

Ａｇｅｎｔ搬运能力、移动速度等参数的设置界面以及结

果输出如图２所示。由于每个 Ａｇｅｎｔ的搬运能力设置为
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２ｋｇ，所以１ｋｇ的箱子只需１个Ａｇｅｎｔ就可以完成，３ｋｇ的

箱子需２个Ａｇｅｎｔ协作搬运，５ｋｇ的箱子需要３个 Ａｇｅｎｔ

参与，而７ｋｇ箱子即使全部 Ａｇｅｎｔ都参与协作也搬不动，

即出现了任务死锁。

图２　实验系统参数设置及结果输出

如图３所示，搬运者Ａｇｅｎｔ放弃了７ｋｇ箱子，已经完成

了对１ｋｇ箱子的搬运，防止了任务死锁的发生。

图３　７ｋｇ箱子已被放弃，已经完成了对１ｋｇ箱子的搬运

如图４所示，搬运者正在搬运３ｋｇ的箱子。

图４　７ｋｇ箱子已被放弃，正在搬运３ｋｇ的箱子

如图５所示，搬运者Ａｇｅｎｔ已经完成了对１ｋｇ和３ｋｇ

箱子的搬运，正在搬运５ｋｇ的箱子。

图５　１ｋｇ、３ｋｇ箱子搬运完成，正在搬运５ｋｇ的箱子

如图６所示，搬运者 Ａｇｅｎｔ已经完成了对１ｋｇ、３ｋｇ、

５ｋｇ和７ｋｇ箱子的搬运，仿真结束。

图６　箱子搬运完成，仿真结束

为验证本文提出的引入距离因子和控制因子的协作算

法的有效性，需做两类不同的实验。首先，将基本协作算法

与引入距离因子和控制因子的协作算法进行任务死锁实验。

其次，将规避算法、信息素“置零”算法与本文提出的引入距

离因子和控制因子的协作算法进行搬运效率对比实验。

分别用基本蚁群协作算法、规避算法、“置零”算法以及

引入距离因子和控制因子协作算法进行Ａｇｅｎｔ搬运仿真实

验，实验结果见表１。随着实验次数的增加，基本蚁群算法

出现任务死锁的次数增加，而其余３种算法都没出现任务

死锁。说明：规避算法、“置零”算法以及引入距离因子和控

制因子的协作算法都能防止任务死锁的发生。

表１　不同协作算法任务死锁实验结果

算法

１００次

实验死

锁次数

１０００次

实验死

锁次数

１０００次

实验死

锁次数

３组实验死

锁次数占总

次数百分比／％

基本蚁群算法 ２７０ ３２２ ２４９ ２８．０３

规避算法 ０ ０ ０ ０

信息素“置零” ０ ０ ０ ０

本文算法 ０ ０ ０ ０

表２为文献［１３］中的规避算法、文献［１４］中的“置零”

算法以及引入距离因子和控制因子的协作算法在多次实验

中Ａｇｅｎｔ移动平均步数。规避算法和“置零”算法平均每次

完成实验Ａｇｅｎｔ移动的次数分别为４８６次和３８２次。而引
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入距离因子和控制因子的协作算法平均完成实验Ａｇｅｎｔ移

动的次数为２９６。较之规避算法和“置零”算法有大幅提

高。说明本文提出的引入距离因子控制因子的协作策略能

减少Ａｇｅｎｔ移动次数，节省了搬运成本，提高了协作性能，

提高了协作效率。较之“置零”算法提高了２２．５１３％的性

能，而较之规避算法提高了３９．０９５％的性能。

表２　不同协作算法性能试验结果

算法
１０００次实验机器人移动平均步数

第１组 第２组 第３组

３组实验机器人

平均移动步数

文献［１３］算法 ４４２ ５２０ ４９７ ４８６

文献［１４］算法 ３６９ ４０１ ３７６ ３８２

本文算法 ２８４ ３１１ ２９３ ２９６

仿真结果表明，引入距离因子和控制因子能有效解决

任务死锁问题且提高了协作效率。

５　结　论

本文针对 ＭＡＳ于未知环境下的自主协作规划中存在

的任务死锁以及协作效率不高的问题，将 Ａｇｅｎｔ所处位置

和目标任务之间的距离以及信息素控制因子引入蚁群算法

并应用到多Ａｇｅｎｔ协作搬运问题中，使得多 Ａｇｅｎｔ系统具

有在未知环境中自主协作和规划的能力，并防止了任务死

锁的发生，优化了协作算法，提高了协作效率。实验结果表

明，本文提出的将距离因子和控制因子引入蚁群算法的多

Ａｇｅｎｔ协作策略，为解决 ＭＡＳ在协作中可能出现的任务死

锁及协作效率不高的问题提供了有效的解决途径。

参考文献：

［１］ＲｉｅｄｍｉｌｌｅｒＭ，ＧａｂｅｌＴ．Ｏｎｅｘｐｅｒｉｅｎｃｅｓｉｎａｃｏｍｐｌｅｘａｎｄｃｏｍｐｅｔｉｔｉｖｅ

ｇａｍｉｎｇｄｏｍａｉｎ：ｒｅｉｎｆｏｒｃｅｍｅｎｔｌｅａｒｎｉｎｇｍｅｅｔｓｒｏｂｏｔｃｕｐ［Ｃ］∥犘狉狅犮．

狅犳狋犺犲３狉犱犐犈犈犈犛狔犿狆狅狊犻狌犿狅狀犆狅犿狆狌狋犪狋犻狅狀犪犾犐狀狋犲犾犾犻犵犲狀犮犲犪狀犱

犌犪犿犲狊，２００７：１７ ２３．

［２］ＪｉａｏＷＰ．ＭｕｌｔｉＡｇｅｎｔｃｏｏｐｅｒａｔｉｏｎｖｉａｒｅａｓｏｎｉｎｇａｂｏｕｔｔｈｅｂｅｈａｖｉｏｒ

ｏｆｏｔｈｅｒｓ［Ｊ］．犆狅犿狆狌狋犪狋犻狅狀犪犾犐狀狋犲犾犾犻犵犲狀犮犲，２０１０，２６（１）：５７ ８３．

［３］ＡｎｄｒｅｗＬ，ＦａｎＷ．Ｍｕｌｔｉｄｅｐｏｔｓｖｅｈｉｃｌｅｍｕｔｉｎｇｐｒｏｂｌｅｍ：ａｏｎｅ

ｓｔａｇｅａｐｐｒｏａｃｈ［Ｊ］．犐犈犈犈犜狉犪狀狊．狅狀犃狌狋狅犿犪狋犻狅狀犛犮犻犲狀犮犲犪狀犱

犈狀犵犻狀犲犲狉犻狀犵，２００５，２（４）：３９７ ４０２．

［４］ＳｅｍｓａｒＫａｚｅｒｏｏｎｉＥ，ＫｈｏｒａｓａｎｉＫ．Ａｇａｍｅｔｈｅｏｒｙａｐｐｒｏａｃｈｔｏ

ｍｕｌｔｉＡｇｅｎｔｔｅａｍｃｏｏｐｅｒａｔｉｏｎ［Ｃ］∥犘狉狅犮．狅犳狋犺犲犃犿犲狉犻犮犪狀犆狅狀

狋狉狅犾犆狅狀犳犲狉犲狀犮犲狅狀犎狔犪狋狋犚犲犵犲狀犮狔犚犻狏犲狉犳狉狅狀狋，２００９：１０ １２．

［５］ＬｉｕＤＹ，ＬｉＪ．ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎｍｕｌｔｉＡｇｅｎｔｃｏｏｒｄｉｎａｔｉｏｎ［Ｃ］∥

犘狉狅犮．狅犳狋犺犲犐狀狋犲狉狀犪狋犻狅狀犪犾犆狅狀犳犲狉犲狀犮犲狅狀犕犪犮犺犻狀犲犔犲犪狉狀犻狀犵犪狀犱

犆狔犫犲狉狀犲狋犻犮狊，２００６：１２５ １３０．

［６］ＡｌｈａｓｈｅｌＥ．ＡｃｏｎｃｅｐｔｕａｌＡｇｅｎｔｃｏｏｐｅｒａｔｉｏｎｍｏｄｅｌｆｏｒｍｕｌｔｉ

Ａｇｅｎｔｓｙｓｔｅｍｓ’ｔｅａｍｆｏｒｍａｔｉｏｎｐｒｏｃｅｓｓ［Ｃ］∥犘狉狅犮．狅犳狋犺犲

犜犺犻狉犱犐狀狋犲狉狀犪狋犻狅狀犪犾犆狅狀犳犲狉犲狀犮犲狅狀犆狅狀狏犲狉犵犲狀犮犲犪狀犱犎狔犫狉犻犱犐狀

犳狅狉犿犪狋犻狅狀犜犲犮犺狀狅犾狅犵狔，２００８：１２ ２０．

［７］ＬｉＴＪ，ＰｅｎｇＹＱ，ＷｕＪＧ．ＳｔｕｄｙｏｎｍｕｌｔｉＡｇｅｎｔｔａｓｋａｌｌｏｃａｔｉｏｎ

ｂａｓｅｄｏｎｔｈｅｃｏｎｔｒａｃｔｎｅｔ［Ｃ］∥犘狉狅犮．狅犳狋犺犲犐犈犈犈犐狀狋犲狉狀犪狋犻狅狀犪犾

犆狅狀犳犲狉犲狀犮犲狅狀犆狅狀狋狉狅犾犪狀犱犃狌狋狅犿犪狋犻狅狀，２００７：２３１７ ２３２１．

［８］ＨｏｕＸＰ，ＷａｎｇＹＷ，ＷａｎｇＨ．Ｒｅｓｅａｒｃｈｏｎｃｏｏｒｄｉｎａｔｉｏｎｄｅｃｉ

ｓｉｏｎｏｆＣＳＣＭｂａｓｅｄｏｎｍｕｌｔｉＡｇｅｎｔｓｙｓｔｅｍ［Ｊ］．犑狅狌狉狀犪犾狅犳犛狔狊

狋犲犿狊牔 犕犪狀犪犵犲犿犲狀狋，２００８，１７（５）：５４８ ５５２．

［９］ＢｅｌｌｉｆｅｍｉｎｅＦ，ＣａｉｒｅＧ，ＧｒｅｅｎｗｏｏｄＤ．ＤｅｖｅｌｏｐｉｎｇｍｕｌｔｉＡｇｅｎｔ

ｓｙｓｔｅｍｓｗｉｔｈＪＡＤＥ［Ｍ］．ＷｅｓｔＳｕｓｓｅｘ，Ｅｎｇｌａｎｄ：Ｗｉｌｅｙ，２００７．

［１０］ＶｉｅｉｒａＲ，ＭｏｒｅｉｒａＡ，ＷｏｏｌｄｒｉｄｇｅＭ，ｅｔａｌ．Ｏｎｔｈｅｆｏｒｍａｌｓｅ

ｍａｎｔｉｃｓｏｆｓｐｅｅｃｈａｃｔｂａｓｅｄｃｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎｉｎａｎＡｇｅｎｔｏｒｉｅｎｔｅｄ

ｐｒｏｇｒａｍｍｉｎｇｌａｎｇｕａｇｅ［Ｊ］．犃狉狋犻犳犻犮犻犪犾犐狀狋犲犾犾犻犵犲狀犮犲犚犲狊犲犪狉犮犺，

２００７，２９（１）：２２１ ２６７．

［１１］ＢｕｌｋａＢ，ＧａｓｔｏｎＭ，ＤｅｓｊａｒｄｉｎｓＭ．Ｌｏｃａｌｓｔｒａｔｅｇｙｌｅａｒｎｉｎｇｉｎ

ｎｅｔｗｏｒｋｅｄ ｍｕｌｔｉＡｇｅｎｔｔｅａｍ ｆｏｒｍａｔｉｏｎ ［Ｊ］．犃狌狋狅狀狅犿狅狌狊

犃犵犲狀狋狊犪狀犱犿狌犾狋犻犃犵犲狀狋犛狔狊狋犲犿狊，２００７，１５（１）：３１８ ３２４．

［１２］ＨａｎＹＦ，ＳｈｉＰＦ．Ａｎｉｍｐｒｏｖｅｄａｎｔｃｏｌｏｎｙａｌｇｏｒｉｔｈｍｆｏｒｆｕｚｚｙ

ｃｌｕｓｔｅｒｉｎｇｉｎｉｍａｇｅｓｅｇｍｅｎｔａｔｉｏｎ［Ｊ］．犖犲狌狉狅狀犆狅犿狆狌狋犻狀犵，

２００７，７０（２７）：６６５ ６７１．

［１３］丁滢颍，何衍，蒋静坪．基于蚁群算法的多机器人协作策略［Ｊ］．

机器人，２００３，２５（５）：４１４ ４１８．（ＤｉｎｇＹＹ，ＨｅＹ，ＪｉａｎｇＪＰ．

Ｍｕｌｔｉｒｏｂｏｔｃｏｏｐｅｒａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｂａｓｅｄｏｎｔｈｅａｎｔａｌｇｏｒｉｔｈｍ［Ｊ］．

犚狅犫狅狋，２００３，２５（５）：４１４ ４１８．）

［１４］李玉坚，刘国栋．一种基于蚁群算法的多机器人协作方法［Ｊ］．

江南大学学报（自然科学版），２００７，６（２）：１３２ １３５．（ＬｉＹＪ，

ＬｉｕＧＤ．Ａｍｕｌｔｉｒｏｂｏｔｉｃｓｃｏｏｐｅｒａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｂａｓｅｄｏｎｔｈｅａｎｔ

ａｌｇｏｒｉｔｈｍ［Ｊ］．犑狅狌狉狀犪犾狅犳犛狅狌狋犺犲狉狀犢犪狀犵狋狕犲犝狀犻狏犲狉狊犻狋狔（犖犪狋狌

狉犪犾犛犮犻犲狀犮犲犈犱犻狋犻狅狀），２００７，６（２）：１３２ １３５．）

［１５］俞庆生，林冬梅，王东．多旅行商问题研究综述［Ｊ］．价值工

程，２０１２，３１（２）：１６６ １６８．（ＹｕＱＳ，ＬｉｎＤＭ，ＷａｎｇＤ．Ａｎ

ｏｖｅｒｖｉｅｗｏｆｍｕｌｔｉｐｌｅｔｒａｖｅｌｉｎｇｓａｌｅｓｍａｎｐｒｏｂｌｅｍ［Ｊ］．犞犪犾狌犲犈狀

犵犻狀犲犲狉犻狀犵，２０１２，３１（２）：１６６ １６８．）

作者简介：

唐贤伦（１９７７ ），男，副教授，博士，主要研究方向为多 Ａｇｅｎｔ系统、

群体智能。

Ｅｍａｉｌ：ｔａｎｇｘｌｕｎ＠ｈｏｔｍａｉｌ．ｃｏｍ

李亚楠（１９８５ ），男，硕士研究生，主要研究方向为多智能体协作。

Ｅｍａｉｌ：ｌｙｎｌｋｘ＠１２６．ｃｏｍ

樊　峥（１９８５ ），男，硕士研究生，主要研究方向为群体智能、智能

系统。

Ｅｍａｉｌ：ｅｒｔｏｕｙｉｚｈｏｎｇ＠１６３．ｃｏｍ




